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Abstract. Artificial intelligence technologies have brought crucial
changes to machine translation, thus revolutionising the traditional
methods. Therefore, companies are focusing their investments on
artificial intelligence and shifting their priorities towards more
sophisticated linguistic processing, without, however, abandoning
human expertise. This shift is creating a growing demand for
experienced linguists who can assist and improve Al-based machine
translation systems. After a brief introduction to the issue of generative
models used in machine translation, the article provides an analytical
review of the evolution of the language services sector, based on ELIS
survey data from the last few years, aiming to identify some
predominant development directions and the implications of these
transformations for professional paradigms in the field.
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INTRODUCERE

Dinamica tehnologiilor bazate pe inteligenta artificiala (IA) a influentat, si
continua sa o faca, directiile ,,clasice” de dezvoltare in industriile limbii, mai ales
cele referitoare la sistemele de traducere automata, creand oportunitati pe care marile
companii din domeniu incearca sa le valorifice. Sub imperativul adaptarii la noile
configuratii tehnologice, companiile se orienteazd spre prelucrari lingvistice, iar
cautarea si nevoia de experti lingvisti — mai ales in limbile care nu sunt de larga
circulatie, dar incep sa fie folosite foarte mult pe piatd — a crescut n ultimii ani.
Elementul cheie care a creat aceastd ,diversiune” este inteligenta artificiald
generativa (mai exact, modele precum LLM, GPT) al carei mod si viteza de
procesare fac posibila analizarea si prelucrarea unor cantitati foarte mari de date
lingvistice.

INTELIGENTA ARTIFICIALA GENERATIVA S| PROBLEMATICA LINGVISTICA

Aspiratiile oamenilor de a crea masini care gandesc dateaza ,,at least the time
of ancient Greece” (Goodfellow, Bengio, Courville, 2016) si chiar daca putem vorbi
despre un domeniu al cercetdrilor IA abia din anii ‘50, acestea au evoluat
semnificativ Tncepand cu 1990-2000, datoritd avansului in invatarea automata
(machine learning), iar dupa 2010-2012, ca urmare a unor progrese semnificative h
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invatarea profunda (deep learning), urmate de succesul retelelor neuronale. O
evolutie importantd a avut loc mai cu seama dupa 2015, ca urmare a folosirii
volumelor mari de date (big data) Tn procesare, cadru favorabil pentru dezvoltarea
unor modele lingvistice mari, LLM (Large Language Models): ,,a category of
foundation models trained on immense amounts of data making them capable of
understanding and generating natural language and other types of content to perform
a wide range of tasks™, care au la baza retele neuronale cu invatare auto-supervizata
(self-supervised neural network learning). Cantitatile mari de text sau de date provin,
in principal, de pe internet, care, la randul lui, absoarbe din ce Tnh ce mai multe
textualizari, imagini, sunete etc?.

Aceste modele au avut un impact semnificativ in domeniul prelucrarii
limbajului natural datorita capacitatii lor de a genera un text coerent (sau alte
prelucrari lingvistice), fara a fi instruite special pentru fiecare sarcina in parte. Dar,
n ciuda unor progrese evidente in procesarea limbajului natural, riman inca multe
necunoscute si provocdri ce tin in primul rand de complexitatea limbajului uman, dar
si de tehnologia care sta la baza acestor modele.

Una dintre provocarile inerente carora aceste tehnologii trebuie sé le faca
fata este diversitatea lingvistica, termen care se refera, pe de o parte, la numarul mare
de limbi existente (peste 7000 de limbi, cf. Nordhoff, Hammarstrom, 2011), iar, pe
de alta, la arhitectura morfosintactica si lexicala a fiecarei limbi, caracterizata printr-
un potential combinatoriu extrem de mare. Diversitatea se extinde si la nivelul
modalitatilor expresive si structurale ale continuturilor transmise prin intermediul
unei limbi, intrucat fiecare limba are, dincolo de universaliile lingvistice, o
specificitate semanticd si pragmaticd, o nuantare proprie in transmiterea
informatiilor, a cunostintelor sau a emotiilor. Cum o reprezentare lingvistica
universala nu exista, aceste modele (de tip LLM) utilizeaza diferite structuri generale
de reprezentare la nivel lexical sau sintactic fiind antrenate sa nvete si sd preia din
resursele folosite aspectele generale, comune. Aceste structuri generale permit
limbajelor cu resurse reduse sa recurga la reprezentarile lexicale si sintactice din
limbajele cu resurse superioare (Gu et al, 2018; Devlin et al., 2019), printr-un transfer
de invatare a diferitelor particularitati lingvistice, capacitatea de adaptare a
modelelor sau de combinare a lor fiind una dintre caracteristicile lor principale.

Marea majoritate a modelelor au, in general, o performanta globala buna, dar
esueaza adesea atunci cand e vorba despre particularitati, specificitati lingvistice,
deoarece, desi ele pot retine si invata variatii lingvistice frecvente, extinse, nu pot sa
reprezinte foarte bine, tocmai datorita generalizarii, variatiile lingvistice subtile, de
nuanta, dintr-o anumita limba sau limbaj (Bender et al., 2021). E de la sine inteles

! https://www.ibm.com/think/topics/large-language-models

2 Aceste modele mari contin foarte multi parametri (de ex. GPT-3 are 175 de miliarde) si sunt instruite
folosind o cantitate foarte mare de date (GPT-3 a fost antrenat pe 45 TB de text)
(https://paperswithcode.com/method/gpt-3).
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ca, pentru cresterea performantelor este nevoie de adaptarea lor la sarcini particulare
(fine tuning)®. Astfel, modelul cu date ,,pre-instruite” folosind seturi mari de date este
adaptat si reinstruit pe seturi mai mici cu date specifice (domeniu, tipologii etc.).

Pentru limba engleza sau pentru familii de limbi cu structurd asemanatoare
sau cu resurse foarte mari, aceste adaptari functioneaza foarte bine, mai ales cand
corpusurile pe care se face instruirea sunt ,,curate” (corecte, precise, cu sau fara
exemple). Exista insa comunitati lingvistice care, desi au numar mare de vorbitori,
nu au o reprezentare optima in materie de resurse folosite pentru antrenarea
algoritmilor. Limba romana este una dintre comunitatile lingvistice careia ii lipsesc
resursele pentru antrenarea algoritmilor la un nivel superior, daca e sa o comparam
cu numarul de vorbitori, raportat la alte tari din UE (Gu et al., 2018; Jiao et al., 2023).

O altd provocare majora ramane problematica referitoare la ambiguitatea
limbajului uman, care continua sa fie un obstacol pentru algoritmi (dar nu numai!),
mai cu seama atunci cand este vorba despre texte cu probleme structurale si stilistice
complexe, cu elemente de umor, ironie sau diferite referinte culturale, situatii si
contexte pentru a caror intelegere este nevoie de un background cultural,
educational, emotional, de asa-numita ,,subtilitate umana”.

Alaturi de ambiguitatea inerentd limbajului uman sau poate tocmai din
aceasta cauza, o alta piatrd de incercare consta in capacitatea de reprezentare si de
aproximare a realitdtii exterioare, precum si in mecanismele referentiale implicate in
constructia si atribuirea sensului. Chiar dacd o mare parte dintre modelele create
incearca sa reproduca modul uman de géandire si de analiza (retelele neuronale,
mecanismul atentiei, invatarea profunda etc.), neintelegerea cauzalitatii care rezulta
din adaptarea la diferiti factori externi, contextuali, std la baza multor raspunsuri
eronate sau a unor halucinatii.

Astfel, la o intrebare relativ simpla, de tipul ,,Ce zi este astazi?”, raspunsul
oferit de FreeChatGPT, chiar daca este gresit, este oarecum ,,]Jamuritor” in ceea ce
priveste ,,modul de rationament” al modelului, explicatiile oferite confirmand acest
lucru:

ce zi este astizi?

Astdzi este 25 octombrie 2623,

Copy Humanize Summarize  Delete

poti sd-mi explici cum ai ajuns la acest rezultat?

Am ajuns la acest rezultat bazandu-md pe data de referintd pe care o am, care este stabilit ca fiind
ultima actualizare a bazei mele de date, adicd octombrie 2823, Prin urmare, am dedus ci astazi este
25 octombrie 2023. Totusi, este important de mentionat cd eu nu am acces la informatii in timp real,
aga ci pentru data exacts ar fi bine 53 verifici un calendar sau o sursd actualizata.

Copy  Humanize Summarize  Delete

® https://learn.microsoft.com/en-us/ai/playbook/technology-guidance/generative-ai/working-with-
lims/fine-tuning
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Asadar, procesul de rationament este o reflectare a exemplelor si a operatiilor
existente in memorie, mai degraba decat o adevirata deductie logica, aspecte de altfel
mentionate in multe studii referitoare la capacitatea de rationament logic a acestor
modele, studii care arata ca, Tn anumite situatii, modelele au Invatat sa exploateze mai
degraba caracteristicile statistice decat sa emuleze functia corecta de rationament
(Kambhampati, 2024; Mirzadeh et al., 2024; Zhang et al., 2024).

Modelele acestea sunt foarte utile Tn cazul unor sarcini de procesare a
limbajului, cum ar fi generarea unor texte, parafrazarea, scrierea unui rezumat etc.,
dar nu au acces la cunostinte 1n timp real, asadar nu pot furniza informatii actualizate
despre evenimente curente, nu pot raspunde cu precizie la intrebari legate de date
recente sau despre situatii care necesita apelarea unor surse externe, de exemplu,
verificarea stirilor sau consultarea unei baze de date Tn timp real. In aceste situatii
exista riscul ca modelul sa combine date din diferite surse sau sa creeze referinte care
nu corespund realitatii (inexacte sau inventate). O asemenea solicitare aratd ca
modelele acestea mari folosesc probabilitatea pentru a genera un text (cuvant cu
cuvant), text care poate fi fluent, relevant, dar care nu este neaparat si corect.

Tn exemplul de mai jos, informatiile despre George Topirceanu oferite de
ChatGPT sunt ,,amestecate”, unele inexacte, altele inventate:

Desigur! George Toparceanu (1886-1937) a fost un peet, prozator si publicist roman, unul dintre cei mai
importanti autori ai literaturii roméne din perioada interbelics, Este cunoscut mai ales pentru creatiile
sale e inspiratie popularé si pentru abordarea umoristica i satirica a unor teme sociale si politice.

Iata cateva aspecte importante despre viata §i opera Ui Gearge Toparceanu:

1. Viata si Formarea

« George Toparceanu s-a nascut pe 20 martie 1886, in comuna Toparceanu, judetul Arges (de aici
provine si numele siu). A urmat cursurile Scolii Normale din Pitesti, iar mai tarziu a studiat la
Bucuresti, unde a intrat in contact cu cercurile literare din capitals.

= Afost un om cu o educatie temeinied, dar nu a avut un parcurs formal in domeniul literaturii, fiind

mai degrab autodidact in privinta operei sale.

2. Cariera Literard
4. Opere Semnificative
« A debutat in jurnalism, lucrand ca redactor la mai multe reviste, dar faima sa a venit din creatiile o ) -
i = Balada unui greier mic” — un poem care a devenit emblematic pentru George Toparceanu, in care
iterare,
o mica insecta filosofeaza despre viat si despre conditia umani.
- Este cel mai bine cunoscut pentru poezille sale, care se caracterizeazé prin umor si un limbaj + Testament" - o poezie n care autorul is exprimé gandurite despre moarte i despre cum arvrea sé
accesibil, cu un ton adesea jovial. Printre cele mai celebre lucrar se nUMAra , Balada unui greler mic” fie amintit

s, Testament”. P . - N . .
s =, Capcaunul” ~ o lucrare plina de umor in care Toparceanu exploreazs teme legate de viata rurala si

« Balada unui greier mic” este poate cel mai celebru poem al sau, in care poetul se joac cu de persongjele mitologice
contrastul dintre natura simplé si agitata a unui greier si lumea complicatd a oamenilor. Poezia este +_Ochiul de stic3® - un alt volum important i care sunt adunate poezii cu un puternic caracter
o fantezie vesels, dar cu un substrat filozofic despre viata si soarts. satirc,

« Aavutomare influents asupra literaturii romane interbelice, fiind un autor foarte apreciat de +,Memorii din vremea mea’ — o lucrare autcbiografica in care Toparceanu relateaza evenimente din
publicul larg. viata sa personala si profesionals.

Cantitatea de informatii, cunostinte despre lumea incojuritoare cu care o
persoana vine zilnic in contact este extrem de mare, iar aceste tipuri de cunostinte
subiective, intuitive, experientiale, dificil de articulat intr-un sistem formal,
reprezintd cadrul referential si contribuie esential la modul in care aceasta
prelucreaza informatiile, rezolva anumite probleme sau ia anumite decizii. Modelele
nu ,,inteleg” conceptele (cel putin nu asa cum le Intelegem noi) si, prin urmare: ,,that
current LLMs are not capable of genuine logical reasoning; instead, they attempt to
replicate the reasoning steps observed in their training data” (Mirzadeh et al.,
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2024:1). De aceea, cu toate cad progresele inregistrate de IA generativd nu pot fi
negate, chiar In cazul unor activititi mai complexe ce presupun un proces de
reflectie, exista inca sarcini, cum ar fi rationamentul logico-matematic, de exemplu,

Mai jos, un alt exemplu care indica unele limitéri in procesarea numerica sau
in efectuarea unor calcule elementare. Atunci cind li se solicitd sd determine
ocurenta unor litere dintr-un cuvant, respectiv frecventa aparitiei unui lexem Intr-un
context, aceste sisteme genereaza rezultate cu grade variate de acuratete, de la partial
corecte pana la complet eronate.

Please provide the text you'd like me to analyze, and I'l count the occurrences of “REM” for you
Pofi sémi spui cite litere de a sunt in cuvdntul “ananas™?

_— - . "Need another reason to pricritize your sleep? Not spendin
Dat Cuvéntul .ananas™ contine trei litere .2, @ B ’ 2 =i
encugh time in the two deep stages of sleep — slow-wave and
rapid eye movement, or REM, sk s

deterioration of parts of the brai

i in cuvdntul “parafrazs™?

Cuvintul .parafraza” contine patru fitere .a". &

ferior parietal region
destear shrunk in people with M sleep,” Cha said.
“That part of the ry information, including
visucspatial information. so it makes sense that it shows
neurodegeneration early in the disease.” Preventive neuralogist Dr.|

Richard Issacson, who established one of the first Alzheimer's
he United States, said in an email that his

ating adults at risk for Alzheimer’s supparts

The word "REM" appears f

Erorile identificate sunt atribuite metodologiei diferite de segmentare a
textului In unitdti lexicale minimale (numite tokeni) si care poate fi la nivel de
caracter, cuvant sau chiar propozitii, in functie de caracteristicile limbii sau ale
textului. Anumite modele LLM pot interpreta un cuvant intr-un context mai larg,
ceea ce Inseamnd cd pot considera variante ale cuvantului (de exemplu, forme
flexionate sau conjugate) ca fiind acelasi cuvant (parafraza/parafrazad). Cum ele nu
sunt proiectate a fi programe de calcul, pot gresi, relativ usor, atunci cand sunt
solicitate sa determine ocurentele unui cuvant intr-un text.

Sistemele sunt, de fapt, instruite sa gaseasca tipare in limbaj, relatii
semantice sau indicii contextuale, fiind capabile sa identifice si sa ,,potriveasca” cele
mai apropiate secvente de rationament pe care le-au gasit in datele de antrenare. De
altfel, LLM-urile (incepand cu arhitectura GPT-3) sunt printre cele mai folosite
modele in cercetarile privind generarea sau intelegerea unei limbi, mai cu seama in
cazul limbilor noi (cu putine resurse): ,,Now, it is possible to train highly coherent
foundation models with a simple language generation objective, like predict the next
word in this sentence” (Bommasani, 2022:23), deoarece chiar dacd pare o sarcina

*Tn raportul GPT-4 Technical (https://cdn.openai.com/papers/gpt-4.pdf) se precizeazi ci modelul face,
uneori, erori simple de rationament care nu par a fi in concordantd cu competenta sa in atat de multe
domenii; in alte situatii poate fi excesiv de credul in acceptarea declaratiilor evident false ale unui
utilizator.
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relativ simpld, modelele invatd mult mai mult decéat simple reguli gramaticale; ele
pot retine si invata relatii complexe intre cuvinte, care pot ajuta la intelegerea
structurii unei limbii.

LLM - O NOUA ERA IN TEHNOLOGIA LINGVISTICA. CE SE INTAMPLA iN CAZUL TRADUCERII?

In pofida multiplelor probleme existente inci, modelele LLM au deschis o
noud era in tehnologia lingvistica, cu consecinte semnificative si in traducerea
automatd. LLM-urile sunt cunoscute, In primul rand, pentru generarea textului si
exista studii (Brown, 2020; Clark et al., 2021) care aratd ca incd de la varianta
ChatGPT-3, in cazul unor texte mai scurte, este greu sa se faca diferenta intre un text
generat de ChatGPT si unul scris de om. Ele pot fi folosite si in traducerea automata,
deoarece pot fi aplicate unui set mai larg de limbi, putand situatii lingvistice realiste
si complexe referitoare la transfer.

Traducerea neuronala si modelele lingvistice mari

Traducerea automata neuronald (NMT) a progresat foarte mult in ultimul
timp, adoptdnd mai multe abordari cum ar fi modelele recurente, convolutionale sau
hibride (Dakwale, Monz, 2017), dar si mecanisme de atentie sau modele bazate pe
transformator, ceea ce permite invatarea directd din datele de traducere, intr-un mod
care ,,capteaza” mai bine contextul si relatiile intre cuvinte, propozitii si fraze (asa-
numitii vectori semantici) (Mondal et al., 2023). Adoptarea si introducerea
modelelor de tip Transformer a insemnat un mare salt in calitatea traducerii. Astfel,
folosirea mecanismului de atentie permite modelului sd se concentreze asupra
anumitor parti ale secventei de intrare, sa identifice mult mai bine relatiile
contextuale si sd produca traduceri mai precise (Junczys-Dowmunt, 2019; Yang et
al., 2020; Dabre et al., 2021). Datorita capacitatii de a invata continuu noi
reprezentari ale limbajului (invatare secventiald), modelele NMT sunt capabile sa
produca texte mai fluente, firesti, fard sa depinda prea mult de structuri rigide sau de
reguli gramaticale aplicate automat. Tn felul acesta isi reduc semnificativ erorile, cum
ar fi traducerea incorectd a cuvintelor polisemantice sau a frazelor complexe,
frecvente in modelele anterioare. O altd imbunatatire notabila constd in faptul ca
modelele de aceasta factura pot analiza contexte mai largi (context global, cross-
context) (Wang et al., 2017) ceea ce le permite sa inteleaga si sa traduca texte avand
in vedere nu doar cuvintele ca atare, ci si contextul mai larg oferit de propozitii si
paragrafe. Modelele mai avansate pot chiar ,, memora” contextul global pe masura
ce traduc si, in consecintd, pot utiliza informatii din intregul text tradus anterior
pentru a ajuta la traducerea frazelor ulterioare, chiar daca acestea sunt traduse pe
rand. Astfel, ele sunt capabile sd mentind coerenta si sa foloseasca mai bine
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referintele care apar pe parcurs 1n text, ceea ce determina o transpunere mai corecta
a expresiilor ambigue sau a cuvintelor cu mai multe sensuri.

Cu toate acestea, modelele NMT Intdmpina inca dificultati cand sunt folosite
limbi rare, limbi cu resurse limitate de date sau cand trebuie sd redea concepte si
nuante culturale complexe. De altminteri, antrenarea lor folosind corpusuri bilingve
sau multilingve (perechi de limbi) le fac mai putin flexibile si genereaza o serie de
limitari. Calitatea traducerii variaza semnificativ din cauza cd limbile nu sunt
reprezentate la fel, traducerea fiind dependenta de cantitatea de resurse disponibile
pentru instruirea sistemelor. Tn plus, datele de instruire ar trebui sa fie din aceeasi
arie specializatd/semantica (daca motorul se antreneaza utilizand date din retelele
sociale, el nu va traduce bine un document din domeniul financiar).

Exista si modele ,,specializate” a caror acuratete in traducere este superioara
(de ex. BeringAl for legal translation®, specializat in traducerea textelor din
domeniul juridic). Conform site-ului, ,,Bering Al is 2-6x more accurate than our
competition” (vezi imaginea de mai jos).

:

p— 69.8 oo 74.2
 EEED

— —e

e 42.8 == 51.8

Sa semnalam, totusi, faptul deloc neglijabil ca antrenarea se face folosind
computere extrem de puternice, disponibile doar in cazul marilor companii. Asadar,
imbunatatirea performantei inseamna un cost ridicat al capacitatii si al complexitatii
instrumentelor de instruire in continud crestere.

Spre deosebire de aceste modele specifice traducerii automate, LLM-urile
au apdarut ca modele generale de limbaj capabile sa abordeze multe sarcini de
generare a limbajului natural, de intelegere a lui si, printre ele, de traducere. Ele se
antreneaza, in principal, pe corpusuri monolingve si, ca urmare, 0 mare parte a LLM-
urilor sunt limitate in ,,abilitatile lor multilingve” (cu probleme privind inclusiv
punctuata si diferiti alti indicatori speciali) (Hendy et al., 2023). Dar LLM-urile
recente au fost imbunatatite foarte mult in ceea ce priveste traducerea deoarece,
antrenate fiind pe seturi de date foarte mari, pot genera in prezent propozitii
complexe, cu un context larg de situatii de limbaj sau de limbi. Unele studii arata ca,

® https://beringlab.com/
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n anumite situatii concrete, acestea traduc mai bine decat modelele neuronale, adica
produc traduceri mai putin literale (Raunak et al., 2023; Stap et al., 2024), uneori
mai fluente si creative, chiar daca adesea imprecise.

O scurti exemplificare in imaginile de mai jos, arata ca traducerea oferita de
ChatGPT este, per ansamblu, mai buna decét cea oferitd de DeepL, n care, in plus,
apare si o eroare, cuvantul ”superbad” fiind tradus cu ,,superba”.

Traducerea oferita de ChatGPT

Sigur! Te rog s imi dai propozitia pe care vrei s& o traduc.

“He did not define accidental-misuse case, but the term usually refers
to a bad actor using Al for antisocial ends — fooling us, arguably what
the technology was designed to do. Not that Altman wanted to take
any personal responsibility for it. He just allowed that “misuse” would
be “superbad.”

lata traducerea in roména a propozitiei:

«Nu a definit cazul de utilizare accidentald gresita, dar termenul se refera de obicei la o persoana rau
intentionata care foloseste |A in scopuri antisociale — inseléndu-ne, ceea ce, in mod discutabil, este ceea ce
tehnologia a fost conceputa sa faca. Nu ca Altman ar fi vrut sa isi asume vreo responsabilitate personala

pentru asta. A recunoscut doar ca ,utilizarea gresitd” ar fi ,superproasta”.”

Traducerea oferita de DeepL

English 2 Romanian v Glossary
He did not define accidental-misuse case, but the term usually refers % El nu a definit cazul de utilizare abuziva accidentald, dar termenul se

to a bad actor using Al for antisacial ends — fooling us, arguably what referd de obicei la un actor rau care utilizeaza inteligenta artificiald in
the technology was designed to do. Not that Altman wanted to take scopuri antisociale - ne pacaleste, ceea ce, fara indoiald, tehnologia a
any personal responsibility for it. He just allowed that “misuse” would fost conceputd sé faca. Nu ca Altman ar fi vrut sa isi asume vreo

be “superbad.” responsabilitate personala pentru aceasta. El a permis doar ca

Jutilizarea gresitd” sa fie ,superba”

Chiar daca LLM-urile nu sunt ,specializate in traducere”, aceasta fiind
vazutd doar ca una dintre multiplele sarcini pe care ele le pot realiza, ele au o
flexibilitate mai mare in a adapta traducerea la stiluri si contexte variate, pot fi
ajustate pentru sarcini specifice, inclusiv traducerea intre diferite limbi, cu un
potential superior de a invita si de a se plia la noile tendinte lingvistice sau la un
anumit jargon. Existd multe modele care, desi nu au fost proiectate pentru traducere,
functioneazd cu rezultate semnificative si ar merita sd fie incercate (chiar si
complementar), iar drintre cele mai cunoscute mentionam: Facebook’s M2M-100
(primul model de IA care traduce 100 de limbi fara a folosi limba engleza ca pivot)®
si, bineinteles, modelele GPT de la OpenAl (3, 40, 40-mini)’.

In ciuda performantei impresionante de invitare in context, adaptarea
modelelor LLM la traducere ramane inca o problema (Hendy et al., 2023), printre

® https://about.fb.com/news/2020/10/first-multilingual-machine-translation-model/
" https://platform.openai.com/docs/models
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limitari numarandu-se: raspunsurile inconsecvente in raport cu datele (cunostintele),
asa-numitele halucinatii; informatiile eronate sau complet false (cum am vazut in
exemplele anterioare) si, mai ales, elementele de infidelitate in raport cu textul sursa,
caruia 1i pot adauga si fraze inexistente.

Prezentam in continuare un tip de halucinatie in care modelul a adaugat
informatii (inexistente in textul sursd), halucinatii din ce in ce mai rare, insa, pentru
cd modelele si-au perfectionat capacitatea de autocorectare, imbunatatindu-si
raspunsul in functie de prompt (interogare).

can you translate this sentence from Englist to Romanian? "Many foundational AI models are labelled as
‘open source’ because their architecture, including the neural networks' structure and design, is made
freely available. Yet, little information is disclosed about how the models were trained. As the executive
director of the Open Source Initiative (OSI) based in Palo Alto, California, my priority since 2822 has been
clarifying what the term actually means in the Al era."

Delete

Majoritatea modelelor fundamentale de inteligenta artificiala sunt etichetate ca 'surse deschise’

deoarece arhitectura lor, incluzand structura si proiectarea retelelor neuronale, este pusa la dispozitie

in mod gratuit si este utilizata pe scara larga in industrie. Cu toate acestea, foarte putine informatii

sunt divulgate despre modul Tn care au fost antrenate modelele, ceea ce este un mare dezavantaj

pentru dezvoltarea inteligentei artificiale. Ca director executiv al Initiativei Surselor Deschise (0OSI) cu

Dupa cum se poate observa, in acestd traducere oferitd de Free ChatGPT
modelul a adaugat: ,,si este utilizata pe scara larga in industrie”, completare la prima
propozitie, care poate fi coerenta si logica, dar care nu se regdseste in textul sursa.
La a doua propozitie a addugat un alt segment de text ,ceea ce este un mare
dezavantaj pentru dezvoltarea inteligentei artificiale”, adaos ce poate schimba sensul
textului. De aceea, posteditarea sau revizia umand atentd ramane in continuare o
activitate obligatorie, cu atat mai mult cu cat textul generat suplimentar este coerent
si nu impieteaza asupra fluiditatii textului in general. Sunt studii care arata ca ,,cu cat
chatbotii devin mai buni, cu atat este mai probabil ca oamenii sa rateze o eroare
atunci cand ea apare”.

Asa cum mentionam, modelele LLM sunt extrem de costisitoare in ceea ce
priveste resursele pentru antrenare si rulare, dar pot, totodata, sa fie alimentate si sa
foloseasca date care au orientari inadecvate sau care exprima prejudecati sociale si
culturale, ceea ce poate conduce la rezultate distorsionate. Cum tind sa fie opace in
modul lor de functionare (datele pentru antrenarea modelelor si transparenta modului
in care sunt colectate si utilizate nu sunt publice), ,,we currently lack a clear
understanding of how they work, when they fail, and what they are even capable of
due to their emergent properties” (Bommasani et all, 2022:1).

Tehnologia LLM-urilor este relativ accesibild, iar marile companii se
concentreaza pe crearea unor modele personalizate care s imbunatiteasca acuratetea
si fiabilitatea lor; de aceea ele sunt dispuse sa investeasca mult in adaptarea
modelelor si in cresterea capacitatii lor de a intelege contexte complexe, chiar daca
procesul este extrem de costisitor.
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PROVOCARIIN INDUSTRIA LINGVISTICA

Odata cu introducerea algoritmilor de inteligenta artificiala si adaptarea lor
pentru diferite procese lingvistice, ceea ce generic denumim industriile limbii se
confrunta cu noi provocari; anul 2024 a fost un an de cumpana pentru foarte multe
companii, dar si pentru traducatorii independenti, care au inregistrat o scddere
semnificativa a activitatilor de traducere.

»Over 50% of Freelance Linguists Have Thought About Changing Career,
Slator Survey Finds” este rezultatul sondajului realizat de Slator® in care este
evidentiat faptul cd, Tncepand cu 2023, cererea pentru serviciile lingvistice
traditionale a scazut semnificativ, scadere pe care traducétorii o atribuie introducerii
tehnologiilor de IA. Aceasta tendinta va continua, dupa parerea lor, iar datele arata
ca ,,one in five freelance translators and interpreters have actively applied for new
jobs during the same period”.

Un alt raport, cel al ELIS 2023°, releva un nivel crescut de disconfort si de
nesiguranta in randul traducatorilor si interpretilor (in-house sau freelance), iar multe
LSCs-uri (Language Service Company), dintre care 45% reprezintd mici agentii de
traduceri, au raportat scaderi ale veniturilor in 2023. Dupa cum se poate vedea din
imaginea urmatoare, printre provocarile pietei in 2023, cele care domina clasamentul
sunt traducerea automata si tarifele practicate.

SC main negative trends

sursa: Raport ELIS (2023:21).

In 2024, conform Slator, sentimentul de nesiguranti se mentine, aceasti
vulnerabilitate fiind reflectatd si in Raportul ELIS 2024 care arata ca 87% din
companii simt presiunea necesitatii de a implementa solutii bazate pe 1A pentru a-si
pastra avantajul. Si, cu toate ca peste 54% sunt Ingrijorate de acuratetea si fiabilitatea
rezultatelor (vezi imaginile de mai jos), cele mai multe, sub influenta pietei, au ales

® https://slator.com/50-of-freelance-linguists-have-thought-about-changing-career-slator-survey-finds/
® European Language Industry Survey 2023, https:/elis-survey.org/wp-content/uploads/2023/03/ELIS-
2023-report.pdf

19 https://fit-europe-rc.org/wp-content/uploads/2024/09/EL|S-2024-report.pdf
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adoptarea IA si @ modelor lingvistice mari, respectiv integrarea lor in fluxurile de
lucru, pentru optimizarea resurselor, cresterea eficientei si a productivitatii.

Trend opinions - independent professio

3
-
||I|l .

Sursa: Raport ELIS (2024: 23, 24).

Cum era de asteptat, impactul IA, al traducerii automate si al posteditarii,
corelat cu preturile practicate este perceput ca o tendinta negativa, avand consecinte
directe asupra aspectului financiar, atat al companiilor, cat si al traducatorilor liber-
profesionigti. Se stie ca posteditarea, pe langa faptul cad este consideratd de unii
traducétori ca fiind ,,mai putin gratifiantda”, este platita la tarife substantial mai mici.

In acest context, pe langa declinul inregistrat de piata traducerilor in sensul
diminudrii profitabilitatii si al reducerii tarifelor practicate, remarcam si o evidenta
tendintd negativa in materie de recrutare in 2024 (comparativ cu 2023), conform
Raportului ELIS din acelasi an; de asemenea, dupa cum rezulta din graficul de mai
jos, asistam la o usoara plafonare sau chiar la scdderea numarului de angajari si in
alte cateva sectoare (management de proiecte, vanzari, finante, inginerie,
audiovizual). Singurele segmente unde se pot observa cresteri sunt in directia
expertizei lingvistice (Language) si a introducerii IA in prelucrarea datelor
(Language data & Al).

LSC - FTE functions
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Sursa: Raport ELIS (2024: 43).

O schimbare, o anumitd devalorizare a activitatii de traducere umana,
clasica, este evidenta si in rezultatele studiului realizat de ELIS 1n 2024, in care se
poate observa ca, dintre toate activitatile, traducerea umana are cea mai mare rata de
scadere, la polul opus aflandu-se posteditarea cu cea mai mare crestere.
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Service origin of increase or decrease

o

Sursa: Raport ELIS (2024:14).

Utilizarea traducerii automate pe scarda larga prezinta un risc real pentru
factorul uman; clientii nu mai sunt dispusi sa plateasca traducatori stiind ca pot apela
la solutii mai rapide si mai ieftine. Scaderea tarifelor practicate poate afecta calitatea
produsului final, dar, in timp, impactul se va simti si asupra statutului profesional al
traducatorului, care nu va mai fi perceput ca un expert lingvist, ci mai degraba ca o
persoand care revizuiste o traducere automatd sau asistd IA in traducere. lar
rezultatele raportului ELIS 2025 referitoare la situatia fortei de munca din industriile
limbii se inscriu in aceastd directie: ,,Both language companies and language
departments (with the exception of the international public agencies) report a
considerable drop in staffing levels and express little hope that this will be undone
in 2025” (p. 39).

Cum se contureaza profilul tehnic al traducatorului?

Noile tehnologii si servicii care folosesc inteligenta artificiald si modul in
care acestea ar putea fi gestionate mai eficient in domeniul traducerii raman in
continuare principalele preocupari si in 2025, marcand schimbari structurale
importante in industria lingvistica, reflectate tot in sondajul efectuat de ELIS privind
evolutia si asteptarile pentru anul 2025, in care este de remarcat tendinta mai
degraba negativa in raport cu IA exprimata mai ales in cazul liber-profesionistilor.

Global market evolution and expectations Trends - independent professionals

60%

5% 15% 201 N Specialisation, segmentation
. l . . N Global demand :
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Pricas 12%
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Sursa: Raport ELIS (2025: 13, 21).

1 https://elis-survey.org/wp-content/uploads/2025/03/ELIS-2025_Report.pdf
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Profilul locurilor de munca remodeleaza si profilul traducatorului, iar acesta
se transformd semnificativ in contextul introducerii tehnologiilor bazate pe
inteligenta artificiald, In special a modelelor lingvistice mari, dar si a altor
instrumente automatizate.

Or, desi tot mai multe etape din procesul de traducere sunt automatizate sau,
mai nou, asistate de 1A, traducétorii continud sa joace un rol esential In garantarea
calitatii (slogan practicat de toate companiile!), a preciziei si a adaptarii la contextul
specific al fiecarei lucrari. Nu e mai putin adevarat ca, peste tot, este scos in evidenta
si faptul ca expertiza lingvistica si cea culturald trebuie insotite de reale competente
tehnice de inginerie si prelucrare lingvistica. Viitorul traducerii nu este doar
tehnologic, ci reprezinta o simbioza intre capacitatea IA si expertiza umana
specializatd, mai ales pentru limbile cu particularitati lingvistice si culturale mai
putin reprezentate in seturile de date folosite pentru antrenarea sistemelor IA.
Asadar, departe de a diminua importanta traducatorului, implementarea A in
industria traducerilor ar trebui sa conduca la o redimensionare a rolului sau, la o
,hibridizare” a activitatii in vederea exploatarii inteligente a tehnologiei actuale. lar
familiarizarea cu principiile de functionare a sistemelor de inteligentd artificiala si
intelegerea modului in care acestea prelucreaza limbajul natural devin esentiale in
intelegerea diferentelor dintre traducerea automata si cea umana. in ansamblu, la fel
ca in orice domeniu, IA in traducere remodeleaza rapid intreaga arie de cunostinte si
de competente dar, in acelasi timp, creeaza noi nise pentru traducatorii umani; prin
urmare colaborarea cu 1A poate fi un sprijin real, intervenind acolo unde traducerea
automata nu reuseste sa atinga standardele necesare.

ConcLuzi

Sub influenta tehnologiilor si mai ales a inteligentei artificiale, industriile
limbii sunt supuse unor presiuni de transformare, adoptarea si mai ales utilizarea
fara discernamadnt a 1A generative putand afecta profund piata, preturile, numarul
angajatilor, profesia in sine. Pe langa folosirea programelor de traducere asistata sau
automata, traducatorii trebuie sa isi adapteze competentele pentru a putea colabora
eficient cu IA, aceasta devenind un asistent important in procesul traductiv. Si,
oarecum paradoxal, in conditiile in care modelele isi imbunatatesc constant abilitatile
de traducere, competentele lingvistice si interculturale ale traducétorului trebuie sa
fie mai elaborate ca niciodata. Capacitatea de a analiza un text in profunzime, de a-i
identifica subtilitdtile, de a adapta registrul lingvistic la publicul tintd si de a
transpune nuantele culturale reprezintd valoarea adaugata pe care traducatorul uman
0 aduce Tn procesul de traducere sau de comunicare interlingvistica.
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